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Wie funktionieren Sprachmodelle? (1) UNIVERSITAT
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W Faculty of Technology

Please define artificial intelligence in one sentence.
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Wie funktionieren Sprachmodelle? (2) UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

> Rezept fiir ,Sprache”: Neuen Wiirfel aus bisherigen Tokens generieren und wiirfeln

» Training heillt: Einen Text nehmen, irgendwo abschneiden, den Wiirfel anschauen,
den das System ausspuckt, und die Seiten dndern, sodass das tatsachlich nichste
Wort mehr Seiten bekommt (daher kommt der Datenhunger!)

» Keine explizite Beriicksichtigung von Bedeutung/Wahrheitsgehalt; nur
Wortkorrelationen (Bender u. a. 2021)
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Grundsatze fiir die Forschungsnutzung UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

(DFG Présidium 2023)
» KI-Nutzung ist grundsatzlich gestattet (auler bei Begutachtungen)

» KI-Nutzung muss offen gelegt werden
> Geistiges Eigentum und Regeln guter Wissenschaftlicher Praxis sind zu wahren

» Menschen bleiben die (allein) verantwortlichen Autor*innen und miissen die
Ergebnisse und Methodik verteidigen kénnen (Autonomiebezug!)
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Beispiel: Annotation UNIVERSITAT
BIELEFELD

» Datensatz: Sdmtliche Reichs- und Bundestagsreden der letzten 155 == Faculty of Technology
Jahre (Kostikova, Beese u.a. 2024)

> Aufgabe: Annotiere Solidaritat und Anti-Solidaritidt gegeniiber Frauen und
Migrant*innen (Kostikova, Piitz u.a. 2025)

Immigrants must receive the guaranteed minimum wage just
like everyone else and the same support as everyone else.
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Ergebnisse UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

Solidarity vs. Anti-Solidarity Frames (normalized across groups)
Solidarity Distribution per Year (Migrant)
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Zusammenfassung UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

» LLMs kdnnen qualitative Annotationen groBflachig ausfiihren:
Methodenkonvergenz von qualitativer und quantitativer Forschung!

» Vergleich mit menschlichen Daten ist immer erforderlich (und dient der
Erarbeitung des Coding-Schemas)

» Modell- und Prompt-Entscheidungen beeinflussen das Ergebnis massiv (Variationen
priifen; Methoden sauber dokumentieren, insb. die vollen Prompts!)
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Beispiel: Systematische Surveys UNIVERSITAT
BIELEFELD

(Kostikova, Wang u. a. 2025) M Faculty of Technology
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Zusammenfassung UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

» LLMs kdnnen Teilschritte einer systematischen Literaturrecherche ausfiihren (z.B.
Einschlusskriterien priifen, Clustering)

» Jeder Einzelschritt muss aber gegen menschliche Annotationen gegengepriift
werden (jeweils mehrere unabhingige Annotator*innen, Agreement berichten)

» Tiefere Einsicht und Taxonomisierung erfordert immernoch menschliches Lesen
(meine Position; es gibt auch optimistischere Stimmen)
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Beispiel: Simulierte Studienteilnehmende

Article  Openaccess = Published: 02 July 2025

A foundation model to predict and capture human
cognition

Marcel Binz &, Elif Akata, Matthias Bethge, Franziska Bréndle, Fred Callaway, Julian Coda-Forno, Peter (BinZ u.a 2025)

Dayan, Can Demircan, Maria K. Eckstein, Noémi Eltetd, Thomas L. Griffiths, Susanne Haridi, Akshay K.

Jagadish, Li Ji-An, Alexander Kipnis, Sreejan Kumar, Tobias Ludwig, Marvin Mathony, Marcelo Mattar,

Alireza Modirshanechi, Surabhi S. Nath, Joshua C. Peterson, Milena Rmus, Evan M. Russek, ... Eric Schulz

+ Show authors

Nature (2025) ‘ Cite this article

160k Accesses | 1 Citations | 631 Altmetric | Metrics

Abstract

Establishing a unified theory of cognition has been an important goal in psychologyX2. A first
step towards such a theory is to create a computational model that can predict human

behaviour in a wide range of settings. Here we introduce Centaur, acomputational model that
can predict and simulate human behaviour in any experiment expressible in natural

language. We derived Centaur by fine-tuning a state-of-the-art language model on a large-

UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology
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Beispiel: Moralstudien UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology
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Trends in Cognitive Sciences
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Umformulierungsattacken UNIVERSITAT
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> ,please rate on a scale of -4 to 4 how unethical or ethical it is. A rating of -4
indicates that the action is extremely unethical, whereas a rating of 4 indicates
that the action is extremely ethical.”
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Ergebnisse (Schréder u.a. 2025) UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology
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Zusammenfassung UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

» LLMs kénnen scheinbar (!) menschliche Antworten simulieren

» Aber das ist nicht verldsslich! Neue Szenarien auBerhalb der Trainingsdaten
konnen zu beliebig absurden Antworten fiihren

> Dies ist eine Fundamentaleigenschaft von Sprachmodellen und wird sich auch
nicht dndern (llievski u.a. 2025)
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Kl-Infrastruktur UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

» AIDARE-Forderung: Bund & Lander sollten offene Sprachmodelle fiir
Forschungsnutzung bereit stellen (als Angebot, nicht als Pflicht!)?

» Hochleistungsrechenzentren (fiir uns: PC? in Paderborn) als Dienstleister
» Forschende erhalten API-Zugriff (so einfach wie jetzt mit OpenAl-Platform)

> Vorteile: Kosten, Transparenz, Autonomie — statt jetziger Ausbreitung von
(Schatten-)nutzung proprietdrer Angebote

laidare. org/ki-infrastruktur-fur-digitale-autonomie-an-hochschulen/
18/19


aidare.org/ki-infrastruktur-fur-digitale-autonomie-an-hochschulen/

Abschluss UNIVERSITAT
BIELEFELD

W Faculty of Technology

» LLMs sind niitzliche Werkzeuge, die uns neue Forschungsmethoden erschlieBen

» Diese Methoden haben ihre Tiicken und es erfordert Kl- und Fachwissen, sie
richtig auszufiihren (wir entwickeln gerade erst, was ,richtig” heilt)

» Aufruf: Behaupten wir unsere Autonomie als Forschende; auf uns kommt es an
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